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“Uso e implicaciones de la Inteligencia Artificial en la
transformacion digital”

e La importancia de la IA en la transformacion digital
e Caracteristicas de un Sistema Artificial Inteligente

e Caracteristicas éticas de un Sistema Artificial Inteligente

* Aplicaciones IA
* Monitorizacion y asesoramiento en tiempo real
 Sistemas de contextualizacion y decision

* Retos
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La importanciadelalA en la
transformacion digital
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Transformacion digital

Diferentes perspectivas
de transformacion digital
dependiendo quien se
haga la pregunta
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Transformacion digital

 Motor del cambio
* Transformacion de modos de
trabajo

e Orientacidn a servicios
Transformacion de
organigramas
Adaptacion tecnoldgica
 Aumento de competitividad
* Supervivencia

* Nuevo sector de mercado

* Forma parte de la esencia de la
institucion

 Nuevos modos de trabajo
(metodologias agiles)

* Nuevos organigramas

Inherentemente flexibles

e Supervivencia = Competitividad
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La importancia de la IA en |a transformacion digital |a

* Motor del cambio ‘/,/

 Transformacion de modos de
trabajo

* Orientacidn a servicios
Transformacion de
organigramas
Adaptacion
 Aumento de competitividad

* Supervivencia / IA

* Nuevo sector de mercado

* Forma parte de la esencia de la
institucion

 Nuevos modos de trabajo
(metodologias agiles)

* Nuevos organigramas

Inherentemente flexibles

e Supervivencia = Competitividad
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iQué es |A?

Informatica

'S

Data Scllience Lab

“El desarrollo por parte de una maquina de la capacidad de entender,
asimilar, elaborar informacidn vy utilizarla adecuadamente.”

Gran importancia de la replicaciéon de la parte cognitiva humana
e (Capacidad de modelar el mundo

e (Capacidad de razonamiento logico

e Capacidad de aprendizaje

e (Capacidad de memorizar
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La importancia de |la |IA en la transformacion
digital

Pre- procesamiento Mineria de Datos o
Interpretacion /
Seleccion Transformacion Evaluacion

i

Datos
Objetivos

Datos
Preprocesados

Datos
Transformados

Patrones Conocinuento

T S

Proceso de descubrimiento de conocimiento (KDD) y - - -
“Vi el Angel en el marmol, y tallé hasta que lo liberé”

--Miguel Angel
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La importancia de |la |IA en la transformacion
digital

Every 60 seconds

Mas datos = mas precision

Teoréticamente cuando los
datos tienden a infinito el
modelo seria perfecto

Linked in
http:/blog.qmee.com/wp-content Online-in-60-Seconds21.png
B i D t

Machine Learning

' 4 . . .
Area que estudia como proveer a los ordenadores con la capacidad de aprender sin ser
programados de manera explicita. " Arthur Smauel
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La importancia de |la |IA en la transformacion
digital

A ‘ Preprocesado ‘ Anédlisis de primer
1 3 de las imagenes nivel
K
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La importancia de la IA en la transformacién digital

¢A donde nos lleva la ?7?
ofzd0

https://www.sli.do/
Cédigo #K447

Nuevo sector de mercado /

* Forma parte de la esencia de la
institucion

Nuevos modos de trabajo
(metodologias agiles)

* Nuevos organigramas

* Inherentemente flexibles

* Supervivencia = Competitividad
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https://www.sli.do/

Historia reciente de la |IA

* 2012: Google libera el motor de busqueda Knowledge Graph
e 2013: Facebook libera Graph Search

« 2013: Proyecto BRAIN 3 Billion S para hacer ingenieria inversa del
cerebro humano (igual paso en Europa)

e 2014: Un chatbox por primera vez es capaz de convencer al 33% del
jurado que era humano (Test de Turing severo)
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Alpha Go (DeepMind)
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Alpha Go (DeepMind)
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Alpha Go (DeepMind)

':5.' Cvr:-oglc DeopMind
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¢Qué os ha llamado mas la

atencion?
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Capacidad de sorprender
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Pluribus

Gano a profesionales top en un juego de Pluribus realize la computacion de la
seis jugadores no-limit Texam hold’em estrategia en ocho dias usando 12.400 CPUs
poker. y solo 28 CPUs durante el juego

Su mayor Fortaleza es su capacidad
de utilizer estrategias mixtas

Pluribus genera algunas caracteristicas
sorprendentes en su estrategia. Por ejemplo
la mayoria de los humanos evitan “donk
beeting’™- ya que parece un movimiento
debil que habitualmente no tiene sentido
estratégico. Pero Pluribus juega donk bets
mucho mas a menudo que los oponentes a

los que gana. salud/ciencia/2019/07/11/5d275f80fdddff55738b4674.htm!

https://www.elmundo.es/ciencia-y-

Noam Brown, Tuomas Sandholm. Superhuman Al for multiplayer poker. Science, 2019; eaay2400
g)}j DOI: 10.1126/science.aay2400
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Alpha Go (DeepMind)

Arbol de busqueda Monte Carlo + redes de neuronas profundas para la prediccién del resultado

a Selection b  Expansion © Evaluation d Backup
maxyy Q +ulP) : , \
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Silver, D., Huang, A., Maddison, C. J., Guez, A., Sifre, L., van den Driessche, G., Schrittwieser, J., Antonoglou, I., Panneershelvam, V., Lanctot, M., Dieleman, S., Grewe, D., Nham, J., Kalchbrenner,
N., Sutskever, 1., Lillicrap, T., Leach, M., Kavukcuoglu, K., Graepel, T. & Hassabis, D. (2016). Mastering the Game of Go with Deep Neural Networks and Tree Search. Nature, 529, 484--489. doi:
10.1038/nature16961
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No se como jugar al Go
pero puedo programar un
algoritmo que lo haga por

mi
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¢ Qué es un Sistema Artificial Inteligente?

Adaptandose a los
cambios del entorno

en el que funciona/
“vive”.

Machine Learning

I re . . .
Area que estudia como proveer a los ordenadores con la capacidad de aprender sin ser
programados de manera explicita. " Arthur Smauel
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¢ Qué es un Sistema Artificial Inteligente?

Bases de Datos

Servicios Web y de Conocimiento

Adaptandose a los
cambios del entorno
en el que funciona/
“vive”.

Crowdtasking

Seguridad en
comunicaciones
y accesos
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Capacidad de cambiar el
comportamiento a lo largo
del tiempo y/o la

experiencia
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Pueden aparecer
comportamientos no
predecibles y no
controlables

Pueden aparecer
comportamientos no
predecibles y controlables
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ETICA Qué se puede

Se enfoca sobre el modo de ser del individuo hacer

y en funcion de sus actos y habitos establece legalmente
un dictamen moral y determina qué le aporta su
aplicacion. La ética determina el deber para
con uno mismo y para con los demas, y nos
transforma en personas que ejercen control Ethical Position?
sobre si mismos y sobre la sociedad.

MORAL
El conjunto de las creencias sobre Que’poc.iemos hacer Qué le gustaria hacer a
!o bueno o lo malo, .Io correcto o tecnicamente la organizacion
incorrecto de las acciones de los

individuos.

Mandy Chessell is an IBM Distinguished Engineer, Master Inventor and member of the Academy Leadership Team.
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No vamos a hablar de esta parte de la ética directamente

What should the self-driving car do?

Isaac Asimov las redacté de la siguiente forma en su libro

“Circulo vici0s0’’;

=

e el

|
|
|

e Un robot no hard dafio a un ser humano o, por inaccion,
permitira que un ser humano sufra dafio.
e Un robot debe cumplir las ordenes dadas por los seres

humanos, a excepcion de aquellas que entrasen en conflicto

Y

~ -

- con la primera ley.
e,.®

e Un robot debe proteger su propia existencia en la medida en

vy vy
J.j' j l‘ll J.j' d I"‘ que esta proteccion no entre en conflicto con la primera o

con la segunda ley.

Edmond Awad, Sohan Dsouza, Richard Kim, Jonathan Schulz, Joseph Henrich, Azim Shariff, Jean-
FrancoisBonnefon, and lyad Rahwan, “The Moral Machine experiment”, Nature, n. 563, October 24,
2018, pp. 59-64. .
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https://www.tse-fr.eu/people/jean-francois-bonnefon

¢ Qué caracteristicas creéis
que son necesarias?

[=] g [m]
[=]
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Union Europea

1.Trusted (i.e. responsible and safe) Al
2. Transparency and Accountability
3.Industry and Ecosystem Uptake of Al
4.Al Infrastructure and Enablers
5.Use-Cases for the Guidelines

High-Level Expert Group on Artificial
intelligence (Al HLEG)
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https://ec.europa.eu/futurium/en/european-ai-alliance/input-requested-first-ai-hleg-workshop-trusted-ie-responsible-and-safe-ai
https://ec.europa.eu/futurium/en/european-ai-alliance/input-requested-first-ai-hleg-workshop-transparency-and-accountability
https://ec.europa.eu/futurium/en/european-ai-alliance/input-requested-first-ai-hleg-workshop-industry-ecosystems-uptake-ai
https://ec.europa.eu/futurium/en/european-ai-alliance/input-requested-first-ai-hleg-workshop-ai-infrastructure-and-enablers
https://ec.europa.eu/futurium/en/european-ai-alliance/input-requested-first-ai-hleg-workshop-use-cases-guidelines

Al Ethics Guidelines 8 abril 2019

Al’s benefits outweigh its risks, we must ensure to follow the road that
maximises the benefits of Al while minimising its risks. To ensure that
we stay on the right track, a human-centric approach to Al is needed,
forcing us to keep in mind that the development and use of Al should
not be seen as a means in itself, but as having the goal to increase
human well-being.

High-Level Expert Group on Artificial intelligence (Al HLEG)

High-Level Expert Group on Artificial intelligence (Al HLEG); “Draft Al Ethics Guidelines” Link
Al Alliance members; “Comments to the Draft Al Ethics Guidelines” Link

(@ : .
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https://ec.europa.eu/digital-single-market/en/news/draft-ethics-guidelines-trustworthy-ai
https://ec.europa.eu/information_society/newsroom/image/document/2019-7/consultation_on_draft_ai_ethics_guidelines_pub_D9B5B74D-0D68-F0D9-91B86E157BAA0104_57353.pdf

Al Ethics Guidelines 8 abril 2019

Tiene dos componentes principales:
1. El propodsito ético
2. Laimplementacion tecnologica

“Guidelines hence do not aim to provide yet another list of core values
and principles for Al, but rather offer guidance on the concrete
implementation and operationalisation thereof into Al systems.”
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Al Ethics Guidelines 8 abril 2019

* Debe respetar los derechos fundamentales, la regulacion aplicable y
los valores fundamentales para garantizar un proposito ético.

* Debe ser técnicamente robusta y fiable.
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Al Ethics Guidelines 8 abril 2019
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guidance for ensuring
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4 Chapter ll: key A
guidance for
Realising Trustworthy
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-

(&

B
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guidance for Assesing
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J
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5 Derechos que se quieren preservar

* Respeto a la dignidad humana: Dentro de la IA, implica que todas las personas sean tratadas con
el respeto que les corresponde como individuos y nos como sujetos con datos. Los sistemas
inteligentes se deben desarrollar protegiendo la integridad fisica y moral del ser humano.

* Libertad del ser humano: El ser humano debe ser libre para poder tomar sus decisiones por lo
que la IA no debe proteger la vigilancia, el engafio o la manipulacion.

* Respeto de la democracia, justicia y el estado de derecho: La inteligencia artificial no debe
entorpecer los procesos democraticos, debe cumplir las leyes y las regulaciones. Asi como, el
disefio debe tener en cuenta la posibilidad de buscar un responsable humano sobre cualquier
decision tomada.

* lgualdad, no discriminacion y solidaridad: La IA debe aplicar las mismas reglas para todos los
individuos que tengan acceso a ella.

* Derechos de los ciudadanos: La IA tiene la capacidad de mejorar los procedimientos del sector
publico. Los ciudadanos deben saber cuando se utilizan sus datos, deben tener la posibilidad de
gue el gobierno no pueda utilizar sus datos. Deben tener la posibilidad de votar y de ser votados.
Y la IA debe salvaguardar todos estos derechos con plena seguridad.

VY W Universidad
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5 principios para la |A

* Haz el bien: Los sistemas inteligentes deben ser disefiados y desarrollados con el fin de mejorar la calidad de
vida de los individuos que la utilizan.

* No hacer dafo: La inteligencia artificial no debe danar a los seres humanos. Los sistemas inteligentes deben
proteger la dignidad, integridad, libertad, privacidad, proteccion y seguridad de los seres humanos. Los
sistemas de IA no deben amenazar el proceso democratico y la libertad de expresion. Para evitar dafnos, los
datos recopilados y utilizados para el entrenamiento de los algoritmos de inteligencia artificial deben
realizarse de forma que se evite la discriminacion, la manipulacién o la elaboracion de perfiles negativos.

* Preservar la autonomia humana: Los seres humanos que vagan a interactuar con la inteligencia artificial,
deben hacerlo con la conviccion de que no estan siendo subordinados o sugestionados por esta. Deben
tener una autonomia plena y efectiva.

* Ser justo: Los desarrolladores deben garantizar que la inteligencia artificial no va a discriminar a los
individuos y no hara prejuicios. Ademas, dentro de la justicia de la inteligencia artificial hay que tener en
cuenta que si esta produce algun dano debe reparar el dano.

e Ser transparente: Para conseguir que los individuos confien en la inteligencia artificial y en sus
desarrolladores, la transparencia es clave. Se puede diferenciar la transparencia tecnoldgica y la de negocio.
La tecnoldgica se refiere a que los sistemas inteligentes deben de ser auditables, comprensib%es e
inteligibles. La transparencia de negocio se refiere a que los seres humanos estan informados del fin del
sistema inteligente que van a utilizar.
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Al Ethics Guidelines 8 abril 2019
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Requerimientos concretos asociados

* Agencia humana y supervision
Incluyendo los derechos fundamentales, la agencia humanay la supervision humana
* Robustez técnica y seguridad

Incluyendo la resistencia a los ataques y la seguridad, el plan alternativo y la seguridad general, la precision, la fiabilidad y la
reproducibilidad.

* Privacidad y gobierno del dato

Incluido el respeto de la privacidad, la calidad y la integridad de los datos y el acceso a los mismos.

* Transparencia

Incluida la trazabilidad, la explicabilidad y la comunicacién

* Diversidad, no discriminacidon y equidad

Incluyendo la prevencion de sesgos injustos, la accesibilidad y el disefio universal, y la participacion de las partes interesadas.
* Bienestar social y ambiental

Incluyendo la sostenibilidad y el respeto al medio ambiente, el impacto social, la sociedad y la democracia.

* Responsabilidad

Incluida la auditabilidad, la minimizacion y la notificacién del impacto negativo, las compensaciones y las compensaciones.
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Al Ethics Guidelines 8 abril 2019
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Piloto de lista de validacion ética IA

Se realiza a través de una serie de preguntas relacionadas con los 7
requerimientos previos
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Piloto de lista de validacion ética IA

1. Agencia humana y supervision

* Derechos fundamentales

* ¢Hallevado a cabo una evaluacion de impacto sobre los derechos fundamentales en los casos en que podria haber un impacto negativo sobre los derechos
fundamentales?

* Enelcaso de un bot de chat u otro sistema de conversacion, élos usuarios finales humanos son conscientes de que estan interactuando con un agente no
humano?

* Agencia humana y supervision

* ¢Se implementa el sistema de |IA en el trabajo y en el proceso laboral? En caso afirmativo, ¢ consideré la asignacidn de tareas entre el sistema de IAy los
seres humanos para las interacciones significativas y la supervision y el control humanos adecuados?

* ¢Puso usted en marcha mecanismos y medidas para asegurar el control o la supervisién humana?

* ¢Tomo usted alguna medida para permitir la auditoria y remediar los problemas relacionados con el gobierno de la autonomia de la IA?
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Piloto de lista de validacion ética IA

2. Robustez técnica y seguridad

* Resistencia a los ataques
* ¢Evalud las formas potenciales de ataques a los que el sistema de IA podria ser vulnerable?
* ¢Considerd los diferentes tipos y naturaleza de las vulnerabilidades, como la contaminacidn de datos, la infraestructura fisica, los ataques cibernéticos?

* ¢Puso medidas o sistemas para asegurar la integridad y resistencia del sistema de inteligencia artificial frente a posibles ataques?

* Seguridad general

* ¢Ha evaluado si existe una posibilidad probable de que el sistema de IA pueda causar dafios o perjuicios a los usuarios o a terceros? ¢ Evalud la probabilidad,
el dafio potencial, la audiencia impactada y la gravedad?

*  Precision o exactitud
* ¢Ha adoptado medidas para garantizar que los datos utilizados sean completos y estén actualizados?

* ¢Puso en marcha medidas para evaluar si se necesitan datos adicionales, por ejemplo, para mejorar la precisiéon o para eliminar el sesgo?

* Reproducibilidad

* ¢Puso usted métodos de verificacion para medir y asegurar los diferentes aspectos de la confiabilidad y reproducibilidad del sistema?
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Piloto de lista de validacion ética IA

3. Privacidad y gobierno del dato

* Privacidad
* ¢Ha evaluado el tipo y el alcance de los datos de sus conjuntos de datos (por ejemplo, si contienen datos personales)?

e iConsidero formas de desarrollar el sistema de IA o de formar al modelo sin o0 con un uso minimo de datos
potencialmente sensibles o personales?

* Integridad de los datos
» ¢Ha establecido mecanismos de supervision para la recopilacidon, almacenamiento, procesamiento y uso de datos?

* ¢Coémo verifica que sus conjuntos de datos no hayan sido comprometidos o pirateados?
* Acceso a datos

* ¢Ha evaluado quién puede acceder a los datos de los usuarios y en qué circunstancias?
* Trazabilidad

* ¢Ha establecido medidas que aseguren la trazabilidad?

* Se puede ver a posteriori los resultados o decisiones tomadas por el algoritmo.
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Piloto de lista de validacion ética IA

4. Transparencia

* Trazabilidad
* ¢Ha establecido medidas que aseguren la trazabilidad?

* Se puede ver a posteriori los resultados o decisiones tomadas por el algoritmo.
* Explicabilidad

*¢En qué medida se pueden entender las decisiones y, por lo tanto, los resultados del sistema de inteligencia artificial?

*éSe asegurod de que se explicara por qué el sistema tomd una determinada decision que dio como resultado un
resultado que todos los usuarios pueden entender?

e Comunicacion

*é¢Ha comunicado a los usuarios (finales) -a través de una clausula de exencidon de responsabilidad o por cualquier otro

medio- que estan interactuando con un sistema de IA y no con otro ser humano? ¢Llamaste a tu sistema de IA como
tal?
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Piloto de lista de validacion ética IA

5. Diversidad, no discriminacion y equidad

* Diversidad, no discriminacidn y equidad

*éHa establecido una estrategia o un conjunto de procedimientos para evitar crear o reforzar sesgos injustos en el
sistema de IA, tanto en lo que se refiere al uso de datos de entrada como al disefio del algoritmo?

* Accesibilidad

*éSe asegurod de que el sistema de IA se adapte a una amplia gama de preferencias individuales y habilidades?
e Bienestar social y ambiental

*éHa establecido mecanismos para medir el impacto ambiental del desarrollo, implementacidn y uso del sistema de IA
(por ejemplo, el tipo de energia utilizada por los centros de datos)?
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Piloto de lista de validacion ética IA

6. Bienestar social y ambiental

* Impacto social

*éiHas promocionado el uso de sistemas IA que desarrollen empatia con las personas?
* Sostenibilidad

*¢Has analizado medidas para reducir en impacto del ciclo de vida de tu sistema IA?
 Democracia y sociedad

*éHas analizado el impacto social en su sentido amplio mas haya del usuario como puede ser el impacto indirecto a
terceras partes / stakeholders?
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Piloto de lista de validacion ética IA

7. Responsabilidad

* Auditabilidad

* ¢Ha establecido mecanismos que faciliten |la auditabilidad del sistema, tales como asegurar la trazabilidad y el registro de los procesos y
resultados del sistema de IA?

* Notificacion de impactos negativos

* ¢Realizé una evaluacion del riesgo o del impacto del sistema de IA, que tiene en cuenta a las diferentes partes interesadas que estan
(in)directamente afectadas?

» Compensaciones

* ¢ Ha establecido un mecanismo para identificar los intereses y valores relevantes implicados por el sistema de IAy las posibles
compensaciones entre ellos?
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Caracteristica de un algoritmo ético

1. Transparencia:
* Necesidad de recoleccion de historicos
e Descripcion del comportamiento de los modelos
* Posibilidad de ser inspeccionados y auditados

2. Un comportamiento predecible
* Pruebas unitarias de funcionamiento y verificacion

3. Robustez

* Interna
e Cambios producidos por procesos de actualizacidon
* Cambios producidos por procesos de aprendizaje

* Nuevos tipos de ataques (adversarial attacks Goodfellow, I.J.; Shlens, J.; Szegedy, C. Explaining and harnessing
adversarial examples (2014). arXiv 687 preprint arXiv:1412.6572)

* Externa
e Ciberseguridad tradicional
* Nuevos ataques (tipo 0)
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Adversarial attacks

Dos tipos:
e Ataques en la fase de entrenamiento
* Inyeccién de datos
* Modificacion de datos
* Modificacidon de algoritmos
* Ataques en la fase de pruebas Pequefias perturbaciones en los datos generan un error grande
* Caja blanca en decisidn
* (Cajanegra
Soluciones diversas dependiendo el modelo

utilizado.
+ 007 x
Deep neural networks—>aprendizaje con ejemplos
sintéticos que cubran este tipo de ataques
e , T+
x sign(VzJ(6,2,y)) esign(VoJ(0, 2, ) ,
“panda” o “gibbon” Test de comprobacidn de resultados
57.7% confidence 8.2% confidence 99.3 % confidence

.Goodfellow, 1.J.; Shlens, J.; Szegedy, C. Explaining and harnessing adversarial examples (2014).
arXiv 687 preprint arXiv:1412.6572
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Adversarial attacks

Dos tipos:
e Ataques en la fase de entrenamiento
* Inyeccién de datos
* Modificacion de datos
* Modificacidon de algoritmos
e Ataques en la fase de pruebas
* Cajablanca
* (Cajanegra

)
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Disefio aplicado a un Sistema Inteligente

APRENDE-R «Sistema conversacional afectivo
basado en aprendizaje continuo en entornos
cambiantes», Funded by Universidad Europea de
Madrid

c) Acciones alternativas

b) Capa Etica

e) Modulo de Evaluacion
—> 4—

Estado Estado
Sistema IA humano

d) Modulo de Simulacién

g) Modelo del sistema
> 1A

h) Modelo

Humano Especifico

A

i) Modelo del Mundo

f) Evaluaciones Eticas

a) Controlador del Sistema IA

Objetivos

|

Tareas

Acciones

g

Basado en D. Vanderelst, A. Winfield / Cognitive Systems Research 48 (2018) 56-66
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http://projectbasedschool.universidadeuropea.es/blogs/dsl/?page_id=185&preview=true

Sistema conversaciona

ID

Descripeidn

Implementacion

Validacidn

Agencia humapna

;8e mmplementa el sisterna de 14 en el trabajo v en el proceso
laboral? En caso afirmative, jconsiderd la asignacion de tareas
entre el sistema de IA v los seres humangs para las interacciones

significativas v la supervision v el control humanos adecuados?

MNuestro sistema A no ze implementa en el trabajo o
en un proceso laboral. El requisito de agencia humana
también valora que se le permita evaluar al usuario la
interaccion que ha tenido con el sistema IA v en
nuestro dizefio incluimos una pregunta de evaluacion

al final de la interaccion.

v

Supervision

homana

;Puso usted en marcha mecanismos v medidas para asegurar

el contrel o la supervizion humana?

En coalquier momento el usuario puede salir de la
ejecucion a través de una funcion habilitada para ello.
En coanto a la supervision se muestra por pantalla en
tiempo real las diferentes opciones que sze estin

ejecutando v permiten la supervision permanente.

;Tomd uvsted alguna medida para permitir la auditoria v
remediar los problemas relacionados con el gobierno de la

autonomia de la TAT

81, en nuestro dizefioc hemos tenido en cuenta la
auditoria para cumplir con los distintos reguisitos de
transparencia, anditabilidad vy explicabilidad. Hemos
creado un fichero de lpgs donde e puede ver todas las

iteraciones entre el usvario ¥ la maguina.

Resistencia a los

ataques

;Evalud lasz formas potenciales de ataques 2 los que el

sisterna de LA podria ser vulnerable?

8i, ze tendra en cuenta todo agquello gue aplique a la
resistencia de los potenciales ataques. Como ze puede
ver en el punto 3.2 ze detallan posibles defenszas fremte

a posibles atagques.

Data Science Lab
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Retos de Europa en |A

1. Proporcionar guias eéticas de IA a las que compaiias,
organizaciones, individuos, instituciones, y cualquier otra entidad
pueda adherirse voluntariamente, y

2. Desarrollar la regulacion y recomendaciones de inversion, que
ofrezcan consejo sobre como abordar los retos relacionados con la
inteligencia artificial, y como asegurar que Europa sea altamente
competitiva y un agente global de la IA.
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Sistemas de monitorizacion fisiologica

Proyecto Europea Included Erasmus+
https://www.includedeurope.eu/

Sensor Textil (Ratio de pulsaciones y

Frecuencia respiratoria)
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Sistemas de monitorizacion fisiologica

Estudio de la influencia del uso de
la mesa en la actitud del
estudiante y el rendimiento

‘ 1A

—

App

Sensor Textil (Ratio de pulsaciones y
frecuencia respiratoria)
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Sistemas de monitorizacion fisiologica

SNS —
HPA MIEDO
-
= N
Lucha-Huida Paralisis
Acumulacién — —
de estrés

)
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Sistemas de monitorizacion fisiologica
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Sistemas de monitorizacion fisiologica

97,5
97 39
96,5 38
96 27

95,5
36

95
94,5 3
94 34
93,5 33

SAT 02 (%) T2 CUERPO (2C)
pre post

—
CFFT (Hz) 36.22 + 0.33 35.60 + 0. | .

Fatiga SNC
RECARGA (s) 35.72+7.21 37.45+9.18_ 1
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Sistemas de monitorizacion fisiologica

= Conocimiento de la respuesta psico-fisioldgica en situaciones y contextos
variados

= Sistemas Inteligentes Artificiales que modelan comportamientos
= Actitud positiva o negativa durante el aprendizaje
= Fatiga SNC

= Sistemas Inteligentes Artificiales que deciden dada una situacion
= Motivar las actitudes negativas

= Retirar el combate a las tropas fatigadas
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Sistemas de representacion del mundo

Desarrollo de un modelo cognitivo de aprendizaje y olvido dinamico

Primera deteccion del objeto/relacién . .
Persistencia

1/////'
WEZI

Actualizacion de refuerzo

1—=w; 4
A

W; = W;_4 +

Actualizacion de olvido

1
N
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Sistemas de representacion del mundo

Representacion cognitiva del estado mundo real
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Sistemas de representacion del mundo

= Desarrollo de modelos predictivos de a partir del modelo cognitivo actual

. Desarlrollo de modelos de deteccion de anomalias a partir del modelo cognitivo
actua

= Desarrollo sistemas de decision basados en modelos predictivos

= Representacion multi-binomial de las relaciones de un objeto

= Cup esta en mesa =2 Cup no esta en lasilla

= Aplicacion en el entorno de rutina de personas con Alzheimer
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Retos para las fuerzas armadas

» Adoptar metodologias de adopcion y experimentacion agiles
" Formacion en IA de |la fuerza de trabajo existente

" |ncorporacion de talento critico en IA

* Reclutamiento o colaboracion con talentos nacionales e internacionales
= Facilitar el acceso a recursos necesarios para el desarrollo de la IA
= Colaboracion con el mundo académico e industrial
* Liderar la seguridad de la IA y |la ética en su uso
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iMuchas gracias!

Informacion de contacto Universidad Europea:

™ esteban.garcia@universidadeuropea.es
® +34 91211 5163 o REETE

Informacion de contacto asociacion Al-Network:

™ esteban.garcia@ai-network.org

¥ +34 636039008

A|Network

[ https://www.linkedin.com/in/egarciacuesta/

©) egarciacuesta

Web: http://projectbasedschool.universidadeuropea.es/Esteban+Garcia-Cuesta

<y +34 636039008

&

Data Science Lab © Esteban Garcia Cuesta — esteban.garcia@universidadeuropea.es

4 Universidad
e Europea



mailto:esteban.garcia@universidadeuropea.es
mailto:esteban.garcia@ai-network.org
https://www.linkedin.com/in/egarciacuesta/
http://projectbasedschool.universidadeuropea.es/Esteban+Garcia-Cuesta

